KARTA PRZEDMIOTU (SYLABUS)

Opis przedmiotu

Kod przedmiotu

AlwB/O/II/NST/B2-30a

Prognozowanie z wykorzystaniem Al

Nazwa
przedmiotu

Forecasting with Al

Jezyk wyktadowy

Polski

Rok akademicki

2026/2027

Kierunek

w zakresie

Sztuczna Inteligencja w Biznesie

Poziom studiow

studia drugiego stopnia

Profil studiow

ogolnoakademicki

Forma studiow

studia niestacjonarne

Semestr / semestry

semestr trzeci

Przynaleznosc do grupy zajec

B. Grupa zaje¢ kierunkowych
B2. Grupa zaje¢ kierunkowych wybieralnych

Status przedmiotu

Formy realizacji zaje¢ dydaktycznych, wymiar,
punkty ECTS

Powigzanie przedmiotu

Wybieralny
Liczba godzin
Forma zajeé zajec Liczba punktéw ECTS
dydaktycznych
Wyktad 8 [h]
Cwiczenia [h]
3 ECTS
Konwersatorium [h]
Laboratorium 15 [h]
Zwigzany z prowadzong dziatalnoscia naukowa
z profilem studiow | w  dyscyplinie  informatyka  techniczna i 2 ECTS
telekomunikacja
Z uprawnieniami ECTS
z dyscypling Informatyka techniczna i telekomunikacja 3 ECTS

Forma nauczania

tradycyjna- zajecia zorganizowane w Uczelni / zajecia realizowane z
wykorzystaniem metod i technik ksztatcenia na odlegtos¢

Wymagania wstepne

Znajomos$¢ podstawowej obstugi komputera niezbedna dla wykonania
¢wiczen laboratoryjnych.

Jednostka prowadzaca

Katedra Biznesu i Finanséw Miedzynarodowych

Koordynator

Dr inz. Jacek Wotoszyn

Adres strony internetowej pjo

http://weif.uniwersytetradom.pl

Adres e-mail, telefon koordynatora

Jacek.woloszyn@urad.edu.pl (48) 361-7410

EFEKTY UCZENIA SIE, TRESCI PROGRAMOWE, REALIZACJA ZAJEC DYDAKTYCZNYCH, WERYFIKACJA EFEKTOW

UCZENIA SIE




Cel ksztatcenia:

Celem przedmiotu jest zapoznanie z metodami prognozowania
opartymi na technikach sztucznej inteligencji oraz rozwiniecie
umiejetnosci  budowy i oceny modeli predykcyjnych
wykorzystywanych do analizy danych i przewidywania przysztych
zdarzen w réznych obszarach zastosowan.

Tresci programowe:

Tresci zaje¢ s3 powigzane z prowadzonymi badaniami
naukowymi.

Tresci wyktadow:

Wprowadzenie do problematyki prognozowania oraz roli
sztucznej inteligencji w analizie danych predykcyjnych. Rodzaje
danych wykorzystywanych w prognozowaniu, w szczegdlnosci
szeregi czasowe. Metody przygotowania i wstepnej analizy
danych do budowy modeli prognostycznych. Klasyczne metody
prognozowania oraz ich ograniczenia. Zastosowanie metod
uczenia maszynowego w zadaniach predykcyjnych. Modele
regresyjne i ich zastosowanie w prognozowaniu. Metody oparte
na sieciach neuronowych w prognozowaniu danych.
Wykorzystanie modeli sekwencyjnych w analizie szeregéw
czasowych. Ocena jakosci modeli prognostycznych oraz metody
walidacji. Przeglad praktycznych zastosowan prognozowania z
wykorzystaniem sztucznej inteligencji w gospodarce, finansach i

przemysle.

Suma: 8 [h]

Tres¢ laboratoriow:

Zapoznanie ze srodowiskiem programistycznym
wykorzystywanym do analizy danych i budowy modeli
prognostycznych. Przygotowanie i eksploracyjna analiza

danych wykorzystywanych w prognozowaniu. Implementacja
podstawowych modeli regresyjnych do predykcji wartosci
zmiennych. Budowa i testowanie modeli uczenia maszynowego
w zadaniach prognozowania. Analiza i modelowanie szeregéw
czasowych. Implementacja wybranych  modeli sieci
neuronowych w zadaniach prognozowania. Porédwnywanie
skutecznosci réznych metod prognozowania. Ocena jakosci
prognoz z wykorzystaniem wybranych miar btedu.
Interpretacja wynikéw modeli predykcyjnych. Realizacja
projektu polegajgcego na opracowaniu modelu prognozowania
dla wybranego zbioru danych.
Suma: 15 [h]

Metody dydaktyczne (ksztatcenia):

- metody podajgce (wyktad informacyjny),
- metody programowane (z wykorzystaniem komputera),

- Obserwacja

Warunkiem zaliczenia przedmiotu jest osiggniecie wszystkich
wymaganych efektéw uczenia sie okreslonych dla przedmiotu.
Uzyskanie pozytywnych ocen ze wszystkich form zajeé
wchodzacych w sktad danego przedmiotu jest rownoznaczne z
jego zaliczeniem i zdobyciem przez studenta liczby punktéw ECTS
przyporzgdkowanej temu przedmiotowi. Sposdb obliczenia oceny
koncowej z przedmiotu okreslony zostat zarzgdzeniem Rektora
URad.

Sposéb obliczania oceny z poszczegdlnych form zajeé przedstawia
sie nastepujaco:

Ocena z laboratorium: test lub projekt

Na ocene z wyktadu sktada sie wynik otwartego testu pisemnego.

Efekty uczenia sie dla przedmiotu w odniesieniu do efektéw kierunkowych i formy Metody weryfikacji
zajec efektow uczenia sie
Numer Opis efektow uczenia sie dla przedmiotu Kierunko - Forma } Metody '
(PEU) Forma zajec weryfikacji | sprawdzania
efektu , . . wy efekt . .
Student, ktdry zaliczyt przedmiot (zaliczen) i oceny




uczenia (W) zna i rozumie/ (U) potrafi /(K) jest uczenia
sie gotow do: sie
(KEU)
Zna i rozumie w pogtebionym stopniu metody K WO08 Zaliczenie  |pisemny test
W1 prognozowania oraz modele sztucznej K_WO9 wyktfad na ocene otwarty
inteligencji stosowane w analizie danych i| —
" , K_W10
predykcji przysztych zdarzen. -
Zna i rozumie w pogtebionym stopniu K W08 Zaliczenie  |pisemny test
W2 metody oceny jakosci modeli K_W09 wyktad na ocene otwarty
prognostycznych oraz zasady ich stosowania -
L K_W10
w analizie danych. -
Potrafi t ¢ d bud ¢
moo;aellepr:;/g(r)lozzviczn:rz]?/vofgrz ust:r\:iI:::n K_U02 Zaliczenie pisemny  test
Ul P g' y Y . Y . K_U03 laboratorium lub projekt
metod uczenia maszynowego i sztucznej K U0S9 na ocene
inteligenc;ji. -
Potrafi analizowac¢ wyniki prognozowania K_U02 pisemny test
U2 |oraz ocenia¢ skuteczno$é zastosowanych K_U03 laboratorium Zaliczenie  |lub projekt
modeli predykcyjnych. K_U09 na ocene
Jest gotéw do samodzielnego rozwijania pisemny test
) . . K_K01 . . . .
K1 wiedzy w zakresie metod prognozowania z K_K02 laboratorium Zaliczenie  |lub projekt
wykorzystaniem sztucznej inteligencji. - na ocene
Jest gotow do odpowiedzialnego K KO1 Obserwacja,
K2 wykorzystywania modeli prognostycznych w K_K02 Wyktad/ Zaliczenie aktywnos¢ na
analizie danych i podejmowaniu decyzji. - laboratorium na ocene zajeciach
obserwacja
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Literatura podstawowa:

Literatura podstawowa:

Rob J Hyndman, George Athanasopoulos — Forecasting: Principles and Practice, OTexts, Melbourne, 2021.
Christopher M Bishop — Pattern Recognition and Machine Learning, Springer, New York, 2006.

Kevin P Murphy — Machine Learning: A Probabilistic Perspective, MIT Press, Cambridge (MA), 2012.
Aurélien Géron —Hands-On Machine Learning with Scikit-Learn, Keras, and TensorFlow, O’Reilly Media,
Sebastopol, 2022.

Jason Brownlee — Deep Learning for Time Series Forecasting, Machine Learning Mastery, Melbourne, 2018.
Gareth James, Daniela Witten, Trevor Hastie, Robert Tibshirani — An Introduction to Statistical Learning,
Springer, New York, 2021.

Literatura uzupetniajaca:

Brockwell Peter J, Richard A Davis — Introduction to Time Series and Forecasting, Springer, New York, 2016.
Ethem Alpaydin — Introduction to Machine Learning, MIT Press, Cambridge (MA), 2020.

lan Goodfellow, Yoshua Bengio, Aaron Courville — Deep Learning, MIT Press, Cambridge (MA), 2016.
Wotoszyn, J. W., & Wotoszyn, M. (2025). Practical Implementation of Artificial Intelligence in Cybersecurity,
One-Class SVM for Anomaly Detection in Network Traffic. Dydaktyka Informatyki, Article 20.
https://doi.org/10.15584/di.2025.20.17

Wotoszyn, J. W., & Wotoszyn, M. (2025). Theoretical Considerations on Artificial Intelligence and
Cybersecurity, One-Class SVM for Anomaly Detection in Network Traffic. Dydaktyka Informatyki , Article 20.
https://doi.org/10.15584/di.2025.20.16

Szczegotowy wykaz dodatkowych zrddet i pomocy naukowych na pierwszych zajeciach podaje prowadzacy.

Nakfad pracy studenta potrzebny do osiggniecia zaktadanych efektéw uczenia sie — bilans punktow ECTS

Udziat w zajeciach, aktywnos¢

Obciazenie studenta [h]

Praca wtasna studenta
- zajecia bez nauczyciela Zajecia dydaktyczne
(ZBN)




Udziat w wyktadach i laboratoriach X 23 [h]

Przygotowanie do zajec,

Przygotowanie do zaliczenia 52 [h] X
Sumaryczne obcigzenie pracg studenta 52 [h]/ 2,1 ECTS 23 [h]/ 0,9 ECTS
Punkty ECTS za przedmiot 3 ECTS

Informacje dodatkowe, uwagi

W przypadku studentéw ze szczegdlnymi potrzebami, w tym: z niepetnosprawnoscia, przewlekle chorych, okreslone
powyzej (w karcie) metody i formy weryfikacji efektow uczenia sie dostosowuje sie odpowiednio do indywidualnych
potrzeb tych studentéw.

Szczegétowe zasady i formy wsparcia studentéw ze szczegdlnymi potrzebami: w tym z niepetnosprawnoscia,
przewlekle chorych podczas zajeé, zaliczen i egzamindw okreslono w: Regulaminie Studiéw, Zasadach Studiowania,
Procedurze dotyczgcej zapewnienia dostepnosci procesu ksztatcenia studentom ze szczegdlnymi potrzebami, w tym:
z niepetnosprawnoscig, przewlekle chorych.




